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Résumé :

Le mémoire aborde l'utilisation des réseaux de neurones pour la reconnaissance
automatique des panneaux routiers, essentielle pour la conduite autonome et la sécurité routiére.
Je présente l'architecture du réseau, les techniques d'apprentissage et la méthodologie
d'entrainement et d'évaluation. Les résultats démontrent I'efficacité des réseaux de neurones et
soulignent les perspectives d'amélioration, notamment en étendant le systeme a d'autres

panneaux et en optimisant les parametres pour une intégration pratique.

Mot clé : réseau de neurone, reconnaissance automatique, panneaux routiers,

conduite autonome, apprentissage.

Abstract:

This thesis deals with the use of neural networks for automatic road sign recognition,
essential for autonomous driving and road safety. | present the network architecture, learning
techniques and training and evaluation methodology. The results demonstrate the effectiveness
of neural networks and highlight the prospects for improvement, notably by extending the

system to other signs and optimizing the parameters for practical integration.

Keywords: neural networks, automatic road sign recognition, autonomous
driving, and training.
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Introduction générale

Introduction générale :

L'identification automatique des panneaux routiers est un domaine de recherche
essentiel pour améliorer la sécurité routiére et faciliter la navigation des conducteurs. Les
panneaux routiers jouent un réle crucial en fournissant des informations importantes sur les

regles de circulation, les restrictions et les indications pour les conducteurs.

Traditionnellement, la reconnaissance des panneaux routiers était réalisée a l'aide des
méthodes de traitement d'images et de techniques de vision par ordinateur. Cependant, avec les
avanceées récentes dans le domaine de I'apprentissage automatique, en particulier les réseaux de

neurones, de nouvelles approches plus efficaces et précises ont émergé.

Dans cette étude, notre objectif est d'exploiter la puissance des réseaux de neurones pour
la classification automatique des panneaux routiers. Nous cherchons a développer un modele
de réseau de neurones capable de reconnaitre et de classifier différents types de panneaux

routiers avec une précision éleveée.

Les principaux défis auxquels nous sommes confrontés sont les changements des
conditions routieres, tels que les changements d'éclairage, les angles de vision et les
occlusions partielles. Nous devons concevoir un réseau de neurones capable d'apprendre les
caractéristiques discriminantes des panneaux de signalisation et de les généraliser a

différentes conditions.

En fin de compte, en développant une approche basée sur les réseaux de neurones pour
la classification des panneaux routiers, nous espérons contribuer a la création d'aides a la
conduite avancées et de systémes de navigation intelligents qui améliorent la sécurité routiéere

et facilitent les déplacements des conducteurs.

Dans la suite de notre étude, nous présenterons les étapes de conception et
d'implémentation du réseau de neurones, les techniques d'extraction de caractéristiques utilisées
et les résultats obtenus lors des tests et évaluations. Notre objectif ultime est de proposer une
solution précise, robuste et évolutive pour l'identification automatique des panneaux routiers,

contribuant ainsi a la création de systemes de transport intelligents plus avancés.




Introduction générale

Ce mémoire est organisé comme suite :

Le premier chapitre, présente les différentes catégories des panneaux de signalisation,
et I’intérét d’un systéme de reconnaissance des panneaux routiers, ensuite les différents
systemes commerciaux de détection et de reconnaissance automatique les panneaux de

signalisation qui placé sur la route.

Le deuxieme chapitre, donne un apercu des récentes méethodes efficaces de détection et
de classification. Ces dernier, sont classé les méthodes de détection en trois catégories : les
méthodes colorimétriques utilisant des panneaux de localisation segmentés, les méthodes
géométriques et les méthodes d'apprentissage. Les méthodes de classification se divisent en
deux catégories : les méthodes utilisant des caractéristiques extraites par des experts et les

méthodes d'apprentissage en profondeur.

Le troisieme chapitre, présente la partie expérimentale de mon travail donnant suite a

la discussion et la comparaison des differents résultats obtenus.

Et enfin on termine par la conclusion générale.
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